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Resumen

El presente articulo examina, mediante un andlisis documental cualitativo, los principales modelos matematicos de
optimizacién que permiten resolver problemas complejos de la vida real, como los de negocios, ingenieria, logistica y
del ambito militar, entre otros. Este andlisis se llevé a cabo segtn la literatura cientifica publicada entre 2010 y 2023.
Se recopilaron y analizaron varios documentos de bases indexadas. Los modelos abordados incluyen programacién
lineal, no lineal, entera y mixta, optimizacion estocastica, optimizacion dinamica, heuristicas, metaheuristicas y modelos
hibridos. Los resultados evidencian que, aunque los modelos exactos (lineales, no lineales, enteros y estocasticos) siguen
siendo fundamentales, enfrentan limitaciones en problemas de gran escala. En contraste, los enfoques heuristicos y
metaheuristicos ofrecen soluciones aproximadas mas adaptables a contextos complejos. Se observa una tendencia hacia la
hibridacién metodoldgica, donde se integran enfoques exactos, aproximados e inteligencia artificial. El andlisis concluye
que la optimizacién matematica es un campo en transicién hacia paradigmas interdisciplinarios, orientados a problemas de
sostenibilidad, big data, inteligencia artificial y gobernanza.

Palabras clave: Modelos Matematicos; Optimizacién Matematica; Programacion Lineal; Metaheuristicas; Modelos Hibridos

Abstract

This article examines, through a qualitative documentary analysis, the main mathematical optimization models discussed
in the scientific literature between 2010 and 2023. Several documents from indexed databases were collected and analyzed.
The models addressed include linear, nonlinear, integer and mixed programming, stochastic optimization, dynamic
optimization, heuristics, metaheuristics, and hybrid models. The results show that, although exact models (linear, nonlinear,
integer, and stochastic) remain fundamental, they face limitations when applied to large-scale problems. In contrast,
heuristic and metaheuristic approaches provide approximate solutions that are more adaptable to complex contexts. A
trend toward methodological hybridization is observed, where exact, approximate, and artificial intelligence approaches
are integrated. The analysis concludes that mathematical optimization is a field in transition toward interdisciplinary
paradigms, oriented toward sustainability, big data, artificial intelligence, and governance challenges.
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1. Introduccion

La optimizacién matematica constituye uno de los
pilares fundamentales de la investigaciéon operativa
y de las ciencias computacionales, al proporcionar
herramientas rigurosas para la toma de decisiones
en escenarios donde los recursos son limitados, los
objetivos multiples y la incertidumbre es una constante
(Bertsimas y Tsitsiklis, 2018). Desde los trabajos
pioneros del matematico estadounidense George
Dantzig, con el desarrollo del método simplex y la
formulacion de la programacion lineal (Dantzig, 1947),
hasta los més recientes enfoques hibridos que integran
inteligencia artificial y metaheuristicas, la disciplina
ha experimentado un desarrollo sostenido y de gran
impacto en diferentes campos de aplicacion.

Elavance histérico de la optimizacién matematica puede
dividirse en varias etapas claramente diferenciadas. En
primer lugar, se encuentran los modelos exactos clasicos,
entre los que destaca la programacion lineal, empleada
en problemas de transporte, logistica y asignacion
de recursos, cuya fortaleza radica en la precision y
en la garantia de soluciones Optimas, aunque con
limitaciones frente a fendmenos no lineales (Nemhauser
y Wolsey, 2014 ). Posteriormente, surgieron los modelos
de programacién no lineal, los cuales permitieron
incorporar interacciones mas realistas en sistemas de
ingenieria y economia (Bazaraa et al. 2013). Finalmente,
la programacion entera y mixta se consolidé como una
herramienta esencial para modelar decisiones discretas
en planificaciéon de redes y cadenas de suministro
(Wolsey, 1998).

La segunda gran ola de desarrollo correspondi6 a la
introduccién de enfoques capaces de incorporar la
incertidumbre. La optimizacién estocastica permitio
introducir parametros aleatorios en los modelos, con
aplicaciones relevantes en los mercados financieros
y en la planificacion energética (Kall y Wallace,
2016). Paralelamente, la optimizacién dindmica de
Bellman (1957) abrié nuevas posibilidades en problemas
secuenciales, aplicandose en la economia, la robética y
la formulacion de politicas publicas.

A partir de los afos noventa, se produjo la llamada
"revolucion heuristica y metaheuristica", motivada por
la necesidad de enfrentar problemas de gran escala
y, especificamente, los problemas NP-Duros. Estos
constituyen una clase especial de problemas para los que
no se conoce un algoritmo determinista polinomial que
pueda resolverlos en un tiempo razonable, resultando
frecuentemente intratables mediante métodos exactos
(Santiago, 2011). En este contexto, se consolidaron
algoritmos inspirados en fenémenos naturales, tales
como los algoritmos genéticos (Holland, 1992), la
optimizacidon por enjambre de particulas (Kennedy
y Eberhart, 1995), la optimizacién por colonia de
hormigas (Dorigo y Gambardella, 1997) y el recocido
simulado (Kirkpatrick et al., 1983). Estas técnicas
demostraron ser especialmente Utiles en bioinformatica,
big data e inteligencia artificial, al ofrecer soluciones
aproximadas de alta calidad en tiempos razonables
(Blum y Roli, 2020).
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En los ultimos afios, se observa una tendencia
creciente hacia la hibridaciéon metodolégica, que busca
integrar las fortalezas de los modelos exactos con
la flexibilidad de las metaheuristicas. Los modelos
hibridos combinan rigor matematico y eficiencia
computacional, y en muchos casos se potencian
mediante la incorporacion de técnicas de aprendizaje
automatico y aprendizaje profundo (Talbi, 2019; Yang,
2021). Este giro paradigmatico responde a la necesidad
de contar con modelos mas adaptativos, capaces de
operar en contextos dinamicos y con grandes voliimenes
de datos.

La relevancia social y econémica de la optimizacién
matemadtica es evidente en multiples sectores:

En el ambito delalogisticay el transporte, los modelos de
programacién lineal y entera han permitido a empresas
como UPS y FedEx reducir costos y optimizar rutas de
distribucién (Ahuja et al., 2019; Laporte, 2019).

En el sector energético, los modelos estocasticos e
hibridos apoyan la integracién de energias renovables y
la gestidn de la incertidumbre en los mercados eléctricos
(Conejo et al., 2016).

En el campo de la salud, se han aplicado algoritmos
genéticos para la programacion de cirugias y la
asignacion de recursos hospitalarios, mejorando la
eficiencia y equidad en la atencién médica (Cardoen el
al., 2010).

Por su parte, en las telecomunicaciones, compariias
como Google han recurrido a metaheuristicas y
algoritmos avanzados de optimizacion para gestionar
la asignacién de servidores y el trafico de datos a gran
escala (Dean y Barroso, 2013).

Finalmente, en el dmbito de la sostenibilidad y la
economia circular, los modelos multiobjetivo han
permitido equilibrar criterios econémicos, ambientales
y sociales en el disefio de sistemas de produccion
responsables (Charles et al., 2019; Deb, 2019).

A pesar de estos avances, persisten desafios importantes.
Los métodos exactos, aunque matematicamente
rigurosos, enfrentan problemas de escalabilidad al
abordar instancias de grandes dimensiones en tiempo
real. Las metaheuristicas, por su parte, presentan el
inconveniente de no garantizar la optimalidad global,
a pesar de su flexibilidad. Asimismo, la literatura
muestra vacios en cuanto a la validacion empirica
de modelos hibridos en escenarios reales, asi como
en la integracion de la optimizacién matematica con
tecnologias emergentes como la inteligencia artificial
profunda y la computacion cuantica (Farhi et al., 2014).

En este contexto, se hace indispensable un analisis
documental comparativo, sustentado en un enfoque
cualitativo, que permita sintetizar la literatura
fragmentada, evaluar el estado actual de los modelos
de optimizacién e identificar lineas de investigacion
emergentes. Este articulo responde a esta necesidad
mediante un estudio que abarca el periodo 2010 - 2023,
con el propésito de ofrecer una vision integral de los
principales paradigmas de optimizacion matematica,
sus fundamentos tedricos, ventajas, limitaciones,
aplicaciones sectoriales y proyecciones hacia el futuro.
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2. Marco tedrico
2.1. ¢Qué es la optimizacién matematica?

La optimizaciéon matematica constituye una rama de
la investigacién operativa cuyo propoésito es identificar,
entre multiples alternativas factibles, aquella que
maximiza o minimiza una funcién objetivo bajo un
conjunto de restricciones (Bertsimas y Tsitsiklis, 2018).
El desarrollo tedrico de la optimizacion ha dado origen
a una diversidad de modelos que responden a las
caracteristicas de los problemas reales y a los avances en
matematicas, estadistica, ciencias de la computacién y
tecnologia digital.

2.2. Principales modelos de optimizacion
matematica

Los principales modelos de optimizacién matematica
abarcan una diversidad de enfoques que responden
a distintas complejidades de los problemas reales.
Empezando desde:

Programacion lineal (PL): es uno de los enfoques
mas antiguos y consolidados dentro de la optimizacion
matematica. Formalizada en la década de 1940 por
Dantzig (1947), consiste en formular problemas en los
que tanto la funcién objetivo como las restricciones
son lineales. Los modelos de PL son ampliamente
utilizados en transporte, logistica y asignacion de
recursos (Nemhauser y Wolsey, 2014; Laporte, 2019).
Entre sus ventajas destacan la simplicidad matematica
y la garantia de obtener soluciones 6ptimas en tiempos
de computo razonables. No obstante, su principal
limitacién radica en la incapacidad de representar
relaciones no lineales presentes en sistemas complejos.

Programacion no lineal (PNL):surge como extension de
la PL, incorporando funciones objetivo o restricciones
no lineales. Su aplicacién es recurrente en ingenieria
de procesos, energia, economia y biologia de sistemas
(Bazaraa, Sherali y Shetty, 2013). Entre sus ventajas se
incluyen la capacidad de representar comportamientos
realistas, pero presenta como limitacion el incremento
en la complejidad computacional y la existencia de
multiples optimos locales, lo que dificulta la obtencién
de soluciones globalmente 6ptimas.

Programacion entera y mixta (PE/PEM): se aplica en
problemas donde algunas variables deben tomar valores
discretos, lo cual es esencial en planificacion, logistica,
disefio de redes y gestién de cadenas de suministro
(Wolsey, 1998; Nemhauser y Wolsey, 2014). El modelo
general combina variables continuas con enteras, lo que
aumenta la flexibilidad pero también la complejidad
computacional, dado que la mayoria de estos problemas
son NP-duros. Avances en algoritmos de ramificacién y
acotacion, asi como en técnicas de corte, han permitido
resolver instancias de gran tamario, aunque con un costo
elevado en tiempo de procesamiento.

Optimizacion estocastica: incorpora la incertidumbre
en parametros y variables mediante la modelacién
probabilistica. Se utiliza en mercados eléctricos,
finanzas y gestién de riesgos (Kall y Wallace, 2016;
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Conejo, Carrién y Morales, 2016). Su ventaja principal
es la capacidad de modelar situaciones en las que los
datos no son deterministas, pero presenta dificultades
en la estimacion de distribuciones de probabilidad y en
la complejidad de los calculos requeridos.

Optimizaciéon dinamica: introducida por Bellman
(1957), se basa en el principio de optimalidad, que
establece que una decision 6ptima tiene la propiedad
de que cada subdecisién posterior debe ser 6ptima
a su vez también. Este enfoque ha sido aplicado en
problemas de control, economia, robdtica y formulacion
de politicas publicas. El beneficio de este método radica
en su capacidad para modelar procesos secuenciales.
Sin embargo, enfrenta el problema conocido como
"maldicién de la dimensionalidad", lo que limita su
aplicabilidad en sistemas de gran escala.

Heuristicas y metaheuristicas: ante la dificultad de
resolver problemas NP-duros con métodos exactos,
surgieron los algoritmos heuristicos y, posteriormente,
los metaheuristicas. Estas tultimas son algoritmos
de propodsito general, inspirados en fendmenos
naturales y sociales, capaces de explorar grandes
espacios de soluciones de forma flexible y eficiente
(Blum y Roli, 2020). Entre las metaheuristicas mas
conocidas se encuentran: Algoritmos genéticos (Holland,
1992), Recocido simulado (Kirkpatrick el al., 1983),
optimizacién por enjambre de particulas (Kennedy y
Eberhart, 1995) y optimizacion por colonia de hormigas
(Dorigo y Gambardella, 1997). Las metaheuristicas han
demostrado una amplia aplicabilidad en bioinformatica,
big data, inteligencia artificial, telecomunicaciones
y logistica global. Su principal desventaja es que no
garantizan alcanzar la solucién 6ptima global, aunque
suelen encontrar soluciones de alta calidad en tiempos
razonables.

Modelos hibridos: surgen como respuesta ala necesidad
de combinar el rigor matematico de los modelos
exactos y la flexibilidad de las metaheuristicas. Este
enfoque busca balancear la precisién y la eficiencia
computacional, adaptandose a escenarios de gran
escala y alta incertidumbre (Talbi, 2019). Los hibridos
se aplican en planificacién energética, disefio de
ciudades inteligentes, sostenibilidad ambiental y
problemas multiobjetivo. Ejemplos destacados incluyen
la combinacién de programacion entera con algoritmos
genéticos para resolver problemas de redes eléctricas y
transporte.

2.3. Tendencias emergentes en la optimizacion

El campo de la optimizacién matematica se encuentra
actualmente en transicién hacia nuevos paradigmas.
Tres tendencias se destacan:

1. Optimizacion multiobjetivo: que permite equilibrar
criterios en conflicto, como costos, sostenibilidad y
equidad (Deb, 2019; Charles, 2019).

2. Integracion con inteligencia artificial: particu-
larmente con técnicas de machine learning y
deep learning, lo que permite disefiar algoritmos
adaptativos y autoaprendientes (Yang, 2021).
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. Optimizacion cuantica: aunque adn incipiente, el
algoritmo cuantico aproximado de optimizaciéon
(QAOA, por sus siglas en inglés, Quantum
Approximate Optimization Algorithm) de Farhi et
al., (2014) abre un nuevo horizonte para resolver
problemas combinatorios a gran escala.

3. Metodologia
3.1. Enfoque y diseiio de la investigacion

La investigacién se planted bajo un enfoque cualitativo,
dado que el objetivo principal es interpretar, sintetizar y
comparar de manera critica la literatura sobre modelos
matematicos de optimizacion. Se adoptd un disefio
documental comparativo, lo cual implica la recopilacion
sistematica de informacion en bases de datos indexadas
y su posterior analisis tematico para identificar patrones,
tendencias, ventajas y limitaciones de los modelos
estudiados. El alcance es de tipo descriptivo-analitico,
ya que no se busca probar hipétesis estadisticas, sino
generar un marco interpretativo amplio que contribuya
a la comprensién de la evoluciéon y aplicacién de los
paradigmas de optimizacion.

3.2. Fuentes de informacion

La bisqueda de informacién se realizé en bases de
datos académicas reconocidas a nivel internacional,
tales como Scopus, Web of Science, IEEE Xplore,
ScienceDirect y SpringerLink, complementadas con
literatura especializada en libros monograficos de
editoriales de alto impacto (Wiley, Springer, Elsevier,
MIT Press).

El periodo de cobertura seleccionado fue 2010 a 2023,
dado que corresponde a una etapa de gran avance
en la incorporacion de heuristicas, metaheuristicas e
inteligencia artificial en la optimizacién matematica.

Tabla 1. Ventajas y limitaciones de los modelos de optimizacién

J. L. Quintero, J. Vincenti, E. Tudares, R. Torres, C. Herndndez

3.3. Estrategia de biisqueda

Se disefiaron cadenas de buisqueda con operadores
booleanos y palabras clave tanto en inglés como en
espaiiol. En todos los casos se aplicaron filtros por
afio de publicacién (2010 - 2023), tipo de documento
(articulos, revisiones, capitulos de libro) y area tematica
(ingenieria, ciencias de la computacion, investigacion
de operaciones, y matematicas aplicadas).

3.4. Proceso de andlisis documental

El procedimiento de andlisis se realizd en tres fases:

1. Cribado inicial: se revisaron titulos y restimenes para

descartar estudios irrelevantes.

. Revision a texto completo: se aplicaron los criterios
de inclusion/exclusion y se seleccionaron los articulos
definitivos.

. Extraccién de datos: se elaboré una matriz con
los siguientes campos: autor, afio, tipo de modelo,
aplicacion sectorial, métricas de desempefio, ventajas
y limitaciones reportadas.

3.5. Sintesis de resultados
Los hallazgos se presentaran en:

Tablas comparativas de ventajas, limitaciones y
aplicaciones de cada modelo.

Discusién transversal de tendencias emergentes
(hibridacién, integracién con IA y optimizaciéon
cuantica).

4. Resultados

Los hallazgos de este estudio se basan en una revision
sistematica de la literatura. A continuacion, se presentan
cuatro tablas descritas como sigue:

Modelo Ventajas principales

Limitaciones Referencias

Precision matemadtica, rapidez de
computo, facilidad de interpretacién

Flexibilidad

Programacion lineal (PL)

Programacién no lineal para representar

(PNL) fenémenos reales
Programacion Modela decisiones discretas, 1til en
entera/mixta (PE/PEM) logistica

Optimizacion estocastica ~ Manejo de incertidumbre, robustez en

escenarios aleatorios

Optimizacién dindmica Modela problemas secuenciales,
adaptable a politicas

Metaheuristicas Escalabilidad, adaptabilidad, aplicables
abig data

Modelos hibridos Combinan exactitud y eficiencia,

integracion con IA

Rigidez, no modela relaciones no Dantzig (1947); Nemhauser &

lineales Wolsey (2014)

Problemas de convergencia, multiples  Bazaraa etal. (2013)

6ptimos locales

Alta complejidad computacional Wolsey (1998); Nemhauser &
(NP-duro) Wolsey (2014)

Complejidad en calibracién  Kall & Wallace (2016); Conejo
probabilistica etal. (2016)

Maldicién de la dimensionalidad Bellman (1957)

No garantizan optimalidad global Blum & Roli (2020); Holland

(1992)

Complejidad de implementacién Talbi (2019); Yang (2021)

Fuente: Elaboracién Propia
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Tabla 2. Sectores de aplicacion de los modelos de optimizacién

Sector Modelos dominantes Ejemplos de aplicacion Referencias

Logistica y transporte ~ PL, PEM Optimizacion de rutas en UPS y FedEx Ahuja et al. (2019); Laporte (2019)
Energia Estocastica, hibridos Integracion de renovables en Europa Conejo et al. (2016)

Salud Metaheuristicas Programacion quirdrgica en hospitales Cardoen et al. (2010)
Telecomunicaciones Dindmica, metaheuristicas  Asignacién de servidores en Google Dean & Barroso (2013)

Sostenibilidad Multiobjetivo, hibridos Disefio de cadenas circulares Charles, Gupta & Ali, 2019; Deb (2019)

Fuente: Elaboracion propia

Tabla 3. Desempeiio comparativo de modelos por criterios clave

Modelo Precision Escalabilidad Adaptabilidad Manejo de Multiobjetivo
incertidumbre
PL Muy alta Media Baja Baja Baja
PNL Alta Baja Media Media Media
PE/PEM Muy alta Baja Media Media Baja
Estocastica Alta Baja Media Muy alta Media
Dindmica Alta Media Alta Media Media
Hibridos Alta Alta Alta Alta Muy alta
Metaheuristicas Media Muy alta Muy alta Alta Alta
Fuente: Elaboracién propia
Tabla 4. Tendencias emergentes en la optimizacién matematica
Tendencia Descripcion Sectores clave Referencias
Optimizacion multiobjetivo ~ Balancea costos, eficiencia y Logistica, energia y sostenibilidad Deb (2019); Charles, Gupta &
sostenibilidad Ali, 2019
Hibridaciéon metodologica Integracion  de exactos vy Energia, telecomunicaciones,  Talbi (2019)
metaheuristicas ciudades inteligentes
Integracion con IA Aprendizaje de hiperparametros, Big data, bioinformatica, transporte Yang (2021)

optimizacién adaptativa
Optimizacion cuantica Algoritmos cudnticos para problemas
NP-duros

Finanzas, seguridad y redes complejas

Farhi et al. (2014)

Fuente: Elaboracion propia

5. Discusion

Los resultados obtenidos a partir del analisis documental
evidencian tendencias claras en la aplicaciéon de los
modelos matematicos de optimizacién durante el
periodo comprendido entre 2010 y 2023. Tal como se
muestra en las tablas 1, la programacién lineal y la
programacion entera mixta siguen ocupando un lugar
central en la literatura, debido a su capacidad de resolver
problemas con restricciones estrictas en campos como la
logistica, produccién y gestién de recursos. Sin embargo,
también se aprecia un crecimiento progresivo en el uso
de metaheuristicas y modelos hibridos, especialmente
en escenarios donde los problemas presentan una
elevada complejidad computacional y los métodos
exactos resultan inviables (Glover y Kochenberger, 2019;
Dorronsoro et al., 2022).

La tabla comparativa de desempefio (Tabla 3), revelan
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que, mientras los modelos exactos ofrecen soluciones
6ptimas con un nivel elevado de precision, presentan
limitaciones frente a problemas de gran escala o
alta incertidumbre. En contraste, las metaheuristicas
ofrecen soluciones aproximadas, pero su flexibilidad y
capacidad de adaptacion las convierten en herramientas
eficaces para problemas dinamicos o mal estructurados.
Este contraste confirma lo sefialado por autores como
Blum y Roli (2020), quienes destacan que la eleccién
del modelo depende no solo del tipo de problema,
sino también de las restricciones de tiempo y recursos
disponibles.

Otro aspecto que merece discusion es la interrelacion
entre la optimizaciéon dindmica y los avances
tecnolégicos en computacién. Tal como reflejan los
graficos de correlacion, los trabajos que integran
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optimizacién dindmica se concentran en problemas de
control de procesos y sistemas energéticos. No obstante,
su adopcidn atin es limitada en comparacién con otras
metodologias, posiblemente debido a la complejidad
matematica que implica su aplicacion practica.

Finalmente, los datos sintetizados enlastablas 1, 2,3y 4,
confirman que la comunidad cientifica se orienta hacia
un paradigma de complementariedad metodoldgica mas
que de sustitucién. Es decir, no existe un modelo de
optimizacion Ginico que resuelva de forma eficiente todos
los problemas planteados multiples disciplinas, sino
que los investigadores seleccionan, adaptan o combinan
enfoques segun las caracteristicas especificas de cada
escenario. Esta perspectiva coincide con la literatura
mas reciente, que enfatiza la necesidad de enfoques
flexibles y multidisciplinarios para abordar problemas
cada vez mas complejos (Glover y Kochenberger, 2019;
Dorronsoro, et al., 2022).

6. Conclusiones y reflexiones

El andlisis documental realizado entre 2010 y 2023
permite establecer que los modelos matematicos
de optimizacién mantienen un rol central en la
investigacién cientifica aplicada a multiples disciplinas,
aunque con una evolucién marcada hacia enfoques mas
flexibles y adaptativos. La programacion lineal y entera
mixta contintian siendo las metodologias mas utilizadas
en problemas estructurados, gracias a su robustez y
precision en la obtencién de soluciones 6ptimas.

Las metaheuristicas han experimentado un crecimiento
sostenido, consolidandose como alternativas viables
frente alaalta complejidad de los problemas reales. Entre
ellas destacan los algoritmos genéticos, enjambre de
particulas y recocido simulado. Los modelos hibridos
emergen como tendencia dominante, al combinar la
exactitud de los métodos clasicos con la flexibilidad de
los enfoques heuristicos, logrando un equilibrio entre
calidad de solucion y tiempo de computo.

Por su parte, la optimizacion estocastica cobra relevancia
en escenarios de incertidumbre, especialmente en
cadenas de suministro y finanzas, mientras que la
optimizacion dinamica mantiene aplicaciones en
energia y control de procesos, aunque con menor
representacion en la literatura. Los resultados
sintetizados en las tablas confirman que la eleccién
del modelo depende no solo de las caracteristicas del
problema, sino también de las limitaciones practicas de
tiempo, recursos y entorno de aplicacion. En resumen,
no existe un método universalmente superior, sino
una complementariedad metodoldgica que guia a los
investigadores hacia la integracién y adaptacion de
técnicas segun el contexto.

Los hallazgos de este estudio invitan a reflexionar sobre
varios aspectos relevantes:

La investigacién en optimizacién se encuentra en una
etapa de convergencia interdisciplinaria, en la que
se integran modelos matematicos con inteligencia
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artificial, ciencia de datos y computacién de alto
rendimiento.

Los retos actuales ya no se limitan a resolver problemas
estaticos, sino a abordar sistemas dinamicos, inciertos
y en constante evolucién, lo que demanda enfoques
hibridos mas robustos.

Existe una brecha entre la teoria y la practica, pues
muchos modelos avanzados carecen atin de aplicaciones
directas en la industria debido a su complejidad
computacional. Reducir esta distancia es una prioridad
para que la investigacién tenga impacto tangible.

La comunidad cientifica se orienta cada vez mas hacia
la sostenibilidad y la eficiencia energética, lo cual abre
un campo prometedor para la optimizacion aplicada a
problemas medioambientales, de transporte verde y de
gestion de recursos naturales.

Finalmente, la revisién realizada confirma que el
futuro de la optimizacion matematica dependera de
la capacidad de adaptacién metodolégica, donde la
innovaciéon estara marcada por la combinacion de
técnicas y la aplicacion en entornos reales de alta
complejidad.

Recomendaciones

Adopcion de modelos hibridos. Se recomienda fomentar
la investigacién en metodologias que integren enfoques
exactos con heuristicos o metaheuristicos, dado
que ofrecen un balance entre precision y eficiencia
computacional en problemas complejos.

Aplicacion practica en la industria. Los investigadores
y profesionales deben priorizar estudios de validacion
en entornos reales, reduciendo la brecha entre teoria
y practica, especialmente en sectores como logistica,
energia y finanzas.

Fortalecimiento del analisis bajo incertidumbre. Es
necesario profundizar en la aplicacion de modelos
estocasticos y dindmicos para escenarios donde la
incertidumbre es significativa, como la gestiéon de
riesgos financieros o la planificacién de cadenas de
suministro.

Interdisciplinariedad en la investigacion. Se
recomienda incentivar la colaboracién entre
matematicos, ingenieros, informaticos y especialistas
en inteligencia artificial, con el fin de generar soluciones
mas integrales y aplicables a diferentes contextos.

Desarrollo de algoritmos eficientes. Dado el incremento
en la complejidad de los problemas, es indispensable
optimizar los algoritmos para reducir tiempos
de cémputo, aprovechando tecnologias como la
computacién paralela y la computacion en la nube.

Enfoque en sostenibilidad. Se sugiere orientar los
futuros estudios hacia la optimizacion de recursos en
ambitos relacionados con la sostenibilidad, la eficiencia
energética y la reduccién de impacto ambiental

Vol. 41| No. 1| 2026



Modelos matematicos de optimizacién: andlisis documental comparativo desde un enfoque cualitativo | 7

Futuras lineas de investigacion

Optimizacién hibrida avanzada. Profundizar en
la combinacién de técnicas exactas, heuristicas
y metaheuristicas, explorando nuevas formas de
integracion que permitan aprovechar las fortalezas
de cada enfoque en problemas de gran escala y alta
complejidad.

Optimizacién bajo incertidumbre extrema. Desarrollar
modelos estocasticos y robustos capaces de adaptarse
a entornos altamente volatiles, como los mercados
financieros, la gestion de desastres naturales y las
cadenas de suministro globalizadas.

Optimizacion dindmica en sistemas inteligentes. Ampliar
el uso de modelos dinamicos en dreas como la energia
renovable, las redes eléctricas inteligentes, la movilidad
urbana y la gestion de recursos en tiempo real.

Aplicaciones con inteligencia artificial. Investigar la
integracion de algoritmos de optimizacion con técnicas
de aprendizaje automatico y deep learning, creando
modelos adaptativos que mejoren su desempefio a
medida que incorporan datos en tiempo real.

Computacion de alto rendimiento para optimizacion.

Explorar el uso de supercomputacion, computacién
cuantica y arquitecturas paralelas para reducir los
tiempos de ejecucion de algoritmos aplicados a
problemas de optimizacién masivos.

Optimizaciéon para la sostenibilidad. = Orientar
investigaciones hacia la gestion eficiente de recursos
naturales, la planificacion del transporte sostenible
y la reduccion de la huella de carbono en procesos
industriales.

Transferencia tecnoldgica y validacion en la industria.

Desarrollar proyectos de investigacion aplicada que
validen los modelos de optimizaciéon en escenarios
industriales reales, favoreciendo la transferencia
de conocimiento desde la academia hacia el sector
productivo.
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